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Introducéo

Planejamentos split-plot tém como
caracteristica intrinseca uma relaxacdo quanto a
obrigatoriedade da execucdo de experimentos em
ordem aleatéria. Fatores que sdo facilmente
controlados séo variados aleatoriamente dentro de
blocos formado pelos fatores de dificil ajuste’. Em
muitos casos sao empregados para facilitar o
trabalho experimental.

O presente trabalho tem como djetivo estudar o
planejamento split-plot através de experimentos;
simulados para esclarecer alguns pontos importantes®
na modelagem estatistica e no célculo dos erros dos
parametros desse modelo, uma vez que o0s
experimentos foram realizados em blocos.

Resultados e Discussao

Um planejamento fatorial 2 foi elaborado onde o
main-plot, constituido pela variavel A, foi blocado.Os
sub-plot formados pelas variaveis B, C e D foram
completamente  aleatorizadas. @ As  respostas
simuladas foram geradas pelo modelo abaixo e nelas
adicionados erros seguindo o esquema split plot.
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Os experimentos simulados incluiram 10000
replicagbes estruturadas em blocos. Os erros
padrdes adicionados foram de 0,50 a 5,0. Com os
dados obtidos, obteve-se 0s componentes de
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replicatas), S g, (variancia do main-plot) e S

(variancia do sub-plot).

Para o planejamento fatorial realizado segundo o
esquema split plot, os valores dos erros padrbes
associados aos coeficientes do modelo séo:
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onde r, p e mrepresentam o nimero de replicatas,
main-plots e sub-plots respectivamente.
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tipos de Vajsirrgglagf @ de uma das fontes re
Wganto_as outras s era  (®)

1000

500

mantidas ~ constantes.

varancia—era—elevadga—engs
Pelog| ~§faficos " a seguir

copstata-se que as difergntés”fontes de variancia

influenciam os erros dgs paréimetros de forma

ac
e e e e o e A AN e A e

valores de t

500

20 30 10 2 30 40 50

Namero de Passos > de Passos

(©

Valores de t

valores de t

20 30

Numero de Passos

Figura 1. Valores de t (coeficientes / erro padréao (S))
para os 50 passos da simulagdo onde ha o aumento
dos erros para os seguintes blocos: (a) replicatas; (b)
main-plots e (c) sub-plots.

Conclusdes

A modelagem estatistica de experimentos realizados
de forma ndo completamente aleatdria requer um
procedimento apropriado para essa situacdo
fornecendo um modelo mais adequado e, portanto,
mais confiavel para se tirar conclusdes sobre o
sistema estudado.
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